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Image Space €& E -> Text Space

Graph of Images 4—’

(by Clustering) Image and-Image

A blue bird at the left and
a squirrel has an apple at
the right on the grass. P Graph of Texts

Text and-Text (by Clustering)

Slml]arlty between Images
(e.g., Content-Based IR [27])

Similarity between Texts
(e.g., SentenceBERT [26])

: A squirrel gives an apple
to a bird.

CLIP scores between Image and Text/
I—

LY

Given Image

= | Abrown animal, a light-

yellow fruit, and a blue
“\ animal on the green.
I 4
0

Fig. 1: Image-to/from-Text game Als with human players for Diversity Education.

AI: What is 1n this photo? g
You: A mount. (= score = 6/10) -
AJE Pllede 1n s el * These scores had better be converted i '

from CLIP score between Image and Text.

You: Mt. Fuji in the morning? (= score = 10/10, perfect) .

Al: e.g., Mt. Fuji, trees, sea of clouds in the evening.
(Text-to-Image by a textual prompt,

Al: What do you want to add to this photo?  “Mt Fuji and snow and black birds.”)

You: ...

Al: Something white.

You: Snow? And birds.

Al: How about this modified photo?

You: Thanks.

Fig. 2: An example of Human-Computer Interaction (HCI) for Diversity Education.

AT &, 22— — Y DOHREE (ﬁjibi —f 7 HARN MolherLanguage
DFEEFETH 5 HAGE) &, Image-to-Text bL—=>72 g > in Japanese -
CHIfR% 7 ¥ A b CHIIT 3 BT 5 S O M E 1w
B z1x, — k2 AARNDREETH 2 HARGER, H— : i mff{bf&%\é
SEFETH 2 93E) L OBIREICOWT, SHMKE - “

R DB & EERII L 21T 5 .

> LHMBEDRICNT 3 2—ForE: [
Image'to_ Text %%ﬁ Z D Ba{;?l‘lﬂfo) %% Given Image

TNETORETIE, SHEMHEDLDSHE Y Hilk o SRV
X7 4 7% 7 v 28T 2 THEEN Text- £ -Image

Z— 2519 ) OBFICHENT T, Image-to-Text ALZfE- & > i ooatn
T L\fcﬁ L\iﬁ, )\FEﬁ 70 v /f JV"‘ (%@%) a: J: 6 Ima,ge— FirstForeignLanguage

to-Text FL—=>2Z2BWT, H25 % 5N=HERIC
T BZMDAE LAY =Tk 2HHTFA P, #
O HEHRARERO—Fl 2 LT CLIP 2a 7 28 29 30) 3
SR 2 HIC & 2 SREIEEE SR B L TR
EToTW0S »). ARTW, Fig 30&51C, Wk T 2HICHMAT 2 SHOME (—RI7ZHAANOREE
HEOR (RN AANORATHLHAM ¥,  ThHsHARY, HINHHTH 5 ¢ OBIFIEC
Image-to-Text b L —=> 27 CH|{{#% 7 % 2 b T ONT, SR E DR OB S EBRIIEE1TS .

Fig. 3: What difference between effects for Diver-
sity Education by Image-to-Text brain training in
Japanese/English?
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(a given image and
its various explaining texts)

(a given image)

(a given image and
its various explaining texts with CLIP score)

QO. Describe in English the
best explaining text of the
above image.

Q1. Do you think the explain-
ing texts of the above image
are diverse (different depend-
ing on human observers).

012345678910
(No) € (Neutral) = (Yes)

Select one 11-grade evaluation.

A: A squirrel gives an apple to
a bird.

B: A squirrel has an apple.

C: a blue bird and a squirrel
that hold a fruit

... M: There are a blue bird ...

Q2. Do you think the explain-
ing texts of the above image
are diverse (different depend-
ing on human observers).
Select one 11-grade evaluation.

A: A squirrel gives an apple to
a bird. (CLIP=38.2188)

B: A squirrel has an apple.
(CLIP=33.3750)

C: a blue bird and a squirrel
that hold a fruit (CLIP=36.5)

Q3. Do you think the explain-
ing texts of the above image
are diverse (different depend-
ing on human observers).
Select one 11-grade evaluation.

@ 13:00, Nov. 2nd, 2022

@ 15:00, Nov. 2nd, 2022

@ 17:30, Nov. 2nd, 2022

Fig. 4: A questionnaire that consists of 3 steps to investigate the effects of others’ explaining texts in En-
glish/Japanese of a given image and/or their CLIP scores 2% 2% 30) in the context of manually image-to-texting

the given image for diversity education.
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L7z, 125%085E I T28, MERIRETEHRET
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JELWT ¥R b REFEE HAGEL TilihL TH B o 7.
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o Qe: HBHEIR 1 KWEHFEICG X, ZOH
B3 28 L TR3MELWTF 2 b
FHFETRALTH S S.

e Qle: ZDOHBDOEFEDFHHT F R MEDZ
BEMEICEALC, 11 BB CRIMEL T 5 5.

e QUj: (H2MHR1MEWEREICEZ,) £D
HERIRT 2FHE LTROBMIELWT F X
FEHARBETCEHALTDHSS.
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(%9 120 3 o AT
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(%9 150 s fE o A1)
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Step 3.
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Table 1: The average of 11-grade evaluations on the diversity of explaining texts in English of 6 given images
for 12 subjects after each step, which is their first foreign language.

subject B C D E F G H I J K L M  (average)
Qle 433 817 267 4.67 550 4.67 417 717 6.00 4.67 533 550 5.24
Q2 317 750 6.33 6.83 5.67 6.00 7.17 750 6.33 7.33 550 8.50 6.49
Q3e 400 750 633 7.00 7.17 6.00 583 7.17 7.67 7.00 4.83 7.67 6.51

Table 2: The average of 11-grade evaluations on the diversity of explaining texts in English of 12 subjects for

6 given images after each step, which is their first foreig

n language.

=

(b) (d) (average)
3.42 5.42 5.25 6.08 5.24
5.83 5.67 6.83 6.92 6.49
5.58 6.42 7.00 7.00 6.51
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Fig. 5: Scatter plot between Qle and Q2e in Table 1.
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Fig. 6: Scatter plot between Qle and Q2e in Table 2.
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Table 3: The average of 11-grade evaluations on the diversity of explaining texts in Japanese of 6 given images
for 12 subjects after each step, which is their mother language.

subject B C D E F G H I J K L M  (average)
Q1j 233 717 333 483 550 467 400 433 517 450 533 5.17 4.69
Q2j 1.67 700 6.33 7.17 5.67 6.33 7.00 800 533 7.00 567 883 6.33
Q3j 3.17 6.83 6.33 733 717 633 6.00 750 6.33 7.83 550 7.17 6.46

Table 4: The average of 11-grade evaluations on the diversity of explaining texts in Japanese of 12 subjects for

6 given images after each step, which is their mother

language.

o,
(\m\\\\\\(l\ﬂ’

image (b) (d) (e) (f) (average)
Q1j 3.58 2.42 6.75 4.92 4.75 5.75 4.69
Q2j 7.17 5.83 6.75 5.25 6.00 7.00 6.33
Q3j 7.17 6.08 6.50 7.00 5.67 6.33 6.46
10 10
e
8 ® - 8
e o® el ° o 4
6 . = P~ 6 ° e ’
) b v o
4 4
2 Te 2
0 /'/ 0 ,/’
0 2 4 6 8 10 0 2 4 6 8 10
Ql; Ql;

Fig. 7: Scatter plot between Q1j and Q2j in Table 3.
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Fig. 8: Scatter plot between Q1j and Q2j in Table 4.
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	GS01 システム工学
	GS01-01 音声とジェスチャーによる曖昧な指示でのロボットアームとのコミニュケーションの研究    高野 晃汰(愛知工業大学),桂川 侑大(愛知工業大学),内種 岳詞(愛知工業大学)
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	GS01-08 磁界共振方式無線給電における送電コイル切替え型MISOシステム構築に向けた一検討    鎌田 優(京都大学),持山 志宇(京都大学),引原 隆士(京都大学)
	GS01-09 gCaspを用いたカテゴリーレベルの把持戦略に基づく移動マニピュレータによるPick and Placeシステム    大西 尚太(名城大学),関山 浩介(名城大学)
	GS01-10 木材流通における作業効率化のための画像処理を用いた木材最小径計測手法に関する研究    山口 凌央(神戸大学),渡邉 るりこ(早稲田大学),渡邉 俊介(神戸大学),藤井 信忠(神戸大学),國領 大介(神戸大学),貝原 俊也(神戸大学),角南 泰弘(那賀商事)
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	GS01-13 深層学習と他計測点の位置情報を用いたセファロ分析のための ANS 点検出手法  市川 健人(富山大学),早川 智洋(富山大学),保田 俊行(富山大学),山野 栄三(やまの矯正歯科クリニック),山野 亮介(医療法人皓歯会),佐藤 泰之(ハッチ・クリエイト・ワークス株式会社)
	GS01-14 蛍光観察画像によるアニサキスの簡易検出に向けた基礎的検討    山田 賢治(北海道科学大学),三船 光貴(北海道科学大学),小島 伊織(室蘭工業大学),小島 洋一郎(北海道科学大学)
	GS01-15 同系色食品の画像データと物性値を用いた簡易分類手法の検討    三船 光貴(北海道科学大学),小島 伊織(室蘭工業大学),小島 洋一郎(北海道科学大学)
	GS01-16 生活支援ロボットによる接近を伴う手渡し動作のための視線モデルの開発   松中 啓人(富山大学),早川 智洋(富山大学),保田 俊行(富山大学)

	GS02 知能工学
	GS02-01 深層学習を用いた非拘束での牛分娩検知システムの開発   井出 達樹(静岡県工業技術研究所/日本工業大学),中山 洋(静岡県工業技術研究所),真野 毅(静岡県庁　産業イノベーション推進課),小熊 亜津子(静岡県　西部家畜保健衛生所),小林 信明(株式会社メディカルプロジェクト),荒川 俊也(日本工業大学)
	GS02-02 CodeBERT を用いた類似ソースコードの検出    宮村 武暉(近畿大学　総合理工学研究科　エレクトロニクス系工学専攻)
	GS02-03 強化学習における迷路問題を用いた転移学習の基礎研究   武岡 建汰(大阪工業大学),駿河 秀樹(大阪工業大学),杉川 智(大阪工業大学),小谷 直樹(大阪工業大学)
	GS02-04 観察的因果帰納モデル pARIs の多値変数への拡張による汎用性の向上 樋口 滉規(中部大学),白川 智弘(中部大学),市野 弘人(東京電機大学),高橋 達二(東京電機大学)
	GS02-05 特徴量を重み付けしたガウス過程分類器  高浦 拓人(京都工芸繊維大学),飯間 等(京都工芸繊維大学)
	GS02-06 決定木と深層学習を組み合わせて解釈可能性を向上させた分類器の提案    田中 慎太郎(京都工芸繊維大学),飯間 等(京都工芸繊維大学)
	GS02-07 自律型無人航空機におけるオブジェクト再同定とクロスビュー地理位置特定ための深層距離学習アプローチ    ブイドク ヴェト(防衛大学校),久保 正男(防衛大学校),佐藤 浩(防衛大学校)
	GS02-08 ゼロショット学習を用いたマルウェアの分類    ダオヴァン トゥアン(防衛大学校),佐藤 浩(防衛大学校),久保 正男(防衛大学校)
	GS02-09 MediaPipeフレームワークとMIB-GCNモデルを用いた人間活動認識システムの改善    グェンアイン ナム(防衛大学校・情報工学科),佐藤 浩(防衛大学校・情報工学科),久保 正男(防衛大学校・情報工学科)

	GS03 自律分散システム
	GS03-01 情報伝播波アルゴリズムによる群回避行動 園田 耕平(立命館大学),園山 海斗(立命館大学)
	GS03-02 一脚型モジュラーロボットの自律結合のための画像情報に基づく位置制御手法の提案  大野 秀哉(富山大学大学院理工学研究科理工学専攻メカトロニクスプログラム　制御システム工学),早川 智洋(富山大学 学術研究部 工学系),保田 俊行(富山大学 学術研究部 工学系)
	GS03-03 模倣学習を用いた障害物環境下における２種類のエコーロケーションコウモリの経路予測    源田 祥子(同志社大学　生命医科学研究科),手嶋 優風(海洋研究開発機構),小原 大知(同志社大学　生命医科学研究科),青木 耀大(同志社大学　生命医科学部),藤井 慶輔(名古屋大学　大学院情報学研究科),飛龍 志津子(同志社大学　生命医科学部)
	GS03-04 対人運動技能における競創的学習則    山地 聡史(東北大学 電気通信研究所),加納 剛史(東北大学 電気通信研究所),福原 洸(東北大学 電気通信研究所),小林 亮(広島大学 統合生命科学研究科),山本 裕二 (新潟医療福祉大学 社会福祉学部),石黒 章夫(東北大学 電気通信研究所)
	GS03-05 大規模言語モデルによる意思決定と群ロボットによる協調タスクの実現    吉田 尚弘(大阪大学大学院工学研究科),末岡 裕一郎(大阪大学大学院工学研究科),大須賀 公一(大阪大学大学院工学研究科)
	GS03-06 昆虫の嗅覚受容細胞の周波数応答特性を利用した匂い情報処理    志垣 俊介(国立情報学研究所)
	GS03-07 自己駆動能を有するBrownian Bugモデルにおける配向秩序の出現 髙村 征矢(広島大学統合生命科学研究科計算生命数理学研究室),斉藤 稔(広島大学統合生命科学研究科計算生命数理学研究室/自然科学研究機構生命創成探究センター)
	GS03-08 意図を探りあう移動エージェント群：ヘテロな行動モデルにおけるベイズ推定 石川 将人(大阪大学),村上 浩基(大阪大学),東 丈斗(大阪大学)
	GS03-09 線虫の行動観察に基づく多峰ポテンシャル場における探索行動    倉林 大輔(東京工業大学),柳澤 拓土(東京工業大学),服部 佑哉(呉工業高等専門学校)
	GS03-10 アルゼンチンアリの巣間ネットワーク形成の数理モデル   伊藤 賢太郎(法政大学生命科学部),藤川 正晴(法政大学生命科学部)
	GS03-11 隣接位相差間のリターンマップを用いた多足歩行の多様な波の解構造分析   安部 祐一(大阪大学大学院基礎工学研究科),土屋 和雄(京都大学),松野 文俊(大阪工業大学電子情報システム工学科),青井 伸也(大阪大学大学院基礎工学研究科)
	GS03-12 走化性による集団的な追跡エージェントと逃避エージェント 大澤 智興(九州工業大学)

	GS04 コンピュテーショナル・インテリジェンス
	GS04-01 深層学習による動画の興味領域の切り抜きの試み  林 直希(愛知工業大学),内種 岳詞(愛知工業大学)
	GS04-02 リーク率の変動にロバストなEcho State Networkの評価  知念 瑞樹(千葉工業大学　信川研究室),江波戸 雄大(千葉工業大学　信川研究室),信川 創(千葉工業大学　信川研究室)
	GS04-03 機械学習を用いたパワーアシスト装置のための筋電位による手形状判別    竹花 光広(拓殖大学),小川 毅彦(拓殖大学)
	GS04-04 深層学習を用いた巡回セールスマン問題の解法   西田 アズハルファイヤズ(拓殖大学),小川 毅彦(拓殖大学)
	GS04-05 通信機能を持つ自動運転車が交通流量に及ぼす影響に関する考察   山口 瑛人(京都工芸繊維大学),森 禎弘(京都工芸繊維大学)
	GS04-06 NeRFを用いた自由視点画像生成における学習ベースサンプリング手法の基礎検討  太田 和宏(鹿児島大学大学院理工学研究科工学専攻情報・生体工学プログラム),小野 智司(鹿児島大学大学院理工学研究科工学専攻情報・生体工学プログラム)
	GS04-07 渋滞緩和のための中央制御局による自動運転車の制御の検討 上西 翔(京都工芸繊維大学),森 禎弘(京都工芸繊維大学)
	GS04-08 音声認識器に対する分散共分散行列適応進化戦略を用いたハードラベルブラックボックス攻撃の試み   赤垣 敬吾(鹿児島大学 理工学研究科 工学専攻 情報・生体工学プログラム),田島 彩音(鹿児島大学 理工学研究科 工学専攻 情報・生体工学プログラム),小野 智司(鹿児島大学 理工学研究科 工学専攻 情報・生体工学プログラム)
	GS04-09 分散共分散行列適応進化戦略を用いた敵対的攻撃における初期解生成方式の検討    田島 彩音(鹿児島大学　理工学研究科　工学専攻　情報・生体工学プログラム),小野 智司(鹿児島大学　理工学研究科　工学専攻　情報・生体工学プログラム)
	GS04-10 自己教師あり学習を用いたマルチモーダルニューラル構造探索手法の検討   鈴木 昇太(鹿児島大学大学院理工学研究科工学専攻情報・生体工学プログラム),小野 智司(鹿児島大学大学院理工学研究科工学専攻情報・生体工学プログラム)
	GS04-11 カオス共鳴制御による大脳皮質-基底核脳回路モデルの神経挙動安定化    道法 浩孝(高知大学),信川 創(千葉工業大学),西村 治彦(大和大学),高橋 哲也(金沢大学)

	GS05 社会システム
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	GS05-02 ドローンと機械学習による被災者検知と位置特定  渡邉 匠(愛知工業大学),内種 岳詞(愛知工業大学)
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	GS05-05 愛知県における交通事故発生地点周辺の自動車交通シミュレーションの自動生成    今井 隼矢(愛知工業大学),神原 透太(愛知工業大学),内種 岳詞(愛知工業大学)
	GS05-06 パンデミック時における病院内感染対策検証用MASに関する研究  小林 篤史(第一工科大学)
	GS05-07 コンピテンシー評価における生成型AI利用と合意形成過程を取り入れた行動様式作成手法の提案    吉野 諒(芝浦工業大学),後藤 裕介(芝浦工業大学)
	GS05-08 店内顧客行動を考慮した動作記号化によるパンの代替性分析方法の開発    安井 拓斗(芝浦工業大学),後藤 裕介(芝浦工業大学)
	GS05-09 ペルソナ法と商圏分析に基づく宅配クリーニングのターゲット・マーケティング支援方法の開発 國米 雫(芝浦工業大学),後藤 裕介(芝浦工業大学)
	GS05-10 商品の潜在的類似性に基づく集約を⽤いた商品推薦⼿法の開発    廣沢 柊平(芝浦工業大学),後藤 裕介(芝浦工業大学)
	GS05-11 顧客の店舗内移動を考慮した商品推薦手法開発   内海 寛晴(芝浦工業大学),後藤 裕介(芝浦工業大学)
	GS05-12 事前学習済みモデルとニューラルネットワークを活用したニュース推薦モデルの提案  Shang Yucheng(芝浦工業大学),後藤 裕介  (芝浦工業大学)
	GS05-13 デジタル技術進歩による収⼊格差への影響の分析  WANG XIAO(芝浦工業大学社会システム研究室),後藤  裕介(芝浦工業大学社会システム研究室)
	GS05-14 形式概念分析と機械学習による富山県全域の交通事故予測システムの開発   浅井 智也(富山県立大学),中村 正樹(富山県立大学),榊原 一紀(富山県立大学),本吉 達郎(富山県立大学),星川 圭介(富山県立大学)
	GS05-15 新聞ビッグデータ解析から示唆されるビジネスカタカナ語の特徴抽出の可能性 岡野 瑠依(日本工業大学大学院),荒川 俊也(日本工業大学)
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